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Description

La perception multimodale est pour les humains l'outil de base de leurs interactions, ces interactions étant elles-mémes la base
de leurs relations sociales. Le cours débute par la présentation de la perception multimodale humaine avec ses forces et ses
faiblesses. Il se poursuit par la présentation des systémes perceptifs et interactifs, et de I'intérét de différents outils de perceptions
dans des taches de collaboration de ces systemes avec des humains. En commencgant par montrer I'évolution d'un systéeme
perceptif au cours des décennies précédentes, le cours se centre sur l'introduction des techniques d'apprentissage profond et de
fusion de données pour réaliser aujourd'hui des systemes de perceptions multi-monomodaux et multimodaux. Le cours se termine
sur des échanges autours de considérations éthiques autours de l'usage de la perception multimodale.

Objectifs

- Acquérir les connaissances générales sur la perception multimodale

- Comprendre la méthodologie pour construire un systeme perceptif multimodal : acquisition de données, synchronisation des
modalités, apprentissage, évaluation.

- Développer sa pratique de I'apprentissage profond
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Heures d'enseignement

UE Compétences complémentaires 3 - TD TD 24h

UE Compétences complémentaires 3 - CM CM 24h

Pré-requis recommandes

Aucune connaissance spécifique préalable n'est nécessaire. La connaissance de la programmation avec python est un plus.

Période : Semestre 9

Informations complémentaires

Le cours est évalué sur la base de controle de connaissance et de travaux pratiques notés.
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Infos pratiques

Lieu(x) ville

> Grenoble

Campus

> Grenoble - Domaine universitaire
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